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Una grieta epistemologica en las ciencias sociales

e Lo “cualitativo”

O O O O

O O

[]

Constructivista/
relativista

Atencion al detalle
Lectura “cercana”
Escala pequena
Fuerte presencia de
lo subjetivo

Poco escalable
Poco estandarizado
Centrada en el
“sentido”
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Lo “cuantitativo’

Positivista (?)
Importancia de la
generalidad
Lectura “distante”
Gran escala
Intento de
reproducibilidad
Escalable
Estandarizado

Centrada en la “cantidad”



Una grieta epistemologica en las ciencias sociales

e Lo “cualitativo” Ciencias Sociales e Lo “cuantitativo”
Ny Computacionales
o Constructivista/ o Positivista (?)
relativista / o Importancia de la
o Atencion al detalle ) ) generalidad
o Lectura “cercana” A p ren d |Zaj e o Lectura “distante”
o Escala pequena L. o Gran escala
o Fuerte presencia de AUtomatlco o Intento de
lo subjetivo reproducibilidad
o Poco escalable / o [Escalable
o Poco estandarizado i o Estandarizado
o Centradaen el PrOcesam iento de o Centrada en la “cantidad”
“sentido”

Lenguaje Natural
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Una grieta epistemologica en las ciencias sociales

e [ o “cualitativo”

o Constructivista/
relativista
Atencion al detalle
Lectura “cercana”
Escala pequena
Fuerte presencia de
lo subjetivo
Poco escalable
Poco estandarizado
o Centrada en el
“sentido”

factor~data
EIDAES_UNSAM

O O O O

O O

e Tipo de datos

e Humanes en el loop
(ida y vuelta entre
investigadore y
magquina)

e Lo “cuantitativo”

o O O

O O

Positivista (?)
Importancia de la
generalidad
Lectura “distante”
Gran escala
Intento de
reproducibilidad
Escalable
Estandarizado
Centrada en la “cantidad”



El problema de los datos

ENVIATU COMENTARIO -

[ MAS_500 AGLOMERADO PONDERA CHO3 CHO4  CHoO5
Aglomerados segun tamanio Codigo de Aglomerado Ponderacion Relacion de parentesco Sexo Fecha de nacimiento (dia, mes y anio)
e N 8 108 2 2 03/06/1990
N 8 108 3 2 29/12/2005
N 8 108 3 1 26/01/2018
. - N 8 108 1 2 30/03/1978
i o N 8 108 3 2 20/09/2009
SR8 N 8 141 1 1 26/04/1967
/'//7'/""'
- SR ] 108 N 8 221 1 1 15/03/1955
B e oy o s oy s
R N 8 221 2 2 25/04/1956
M;;::::?: dgg:ﬁ::t:?emﬁc: 1, document level (indexed): 0 N s 221 3 2 10/06/1994
[1] a bailar a bailar | que la orquesta se va | sobre el fino garabato | de un tango nervioso y lerdo | se ira borrando el recuerdo | a ba N 8 221 1 1 22/07/1944
ilar a bailar | que la orquesta se va | el ultimo tango perfuma la noche | un tango dulce que dice adios | la frase callada se asoma a los 5 . 5 3  [Canense
labios | y canta el tango la despedida! | vamos! a bailar! | tal vez no vuelvas a verla nunca | y el ultimo tango perfuma la noche | y es /08/1
te es el tango que dice el adios | a bailar a bailar | que la orquesta se va! | quedara el salon vacio | con un monton de esperanzas | que
iran camino al olvido | a bailar a bailar | que la orquesta se va! N 8 309 1 1 14/06/1976
[2] este tango nacio para bailarse | y asi hamacarse muy suavemente | oigan ustedes este compas.. | es muy sencillo bailar el tango | un do N 8 e 2 2i[11706/2978 14/06/1976
ble paso despues descanso | la media vuelta la vuelta entera | y siempre junto a la compafiera | este tango nacio para bailarse | no hay qu
e quedarse mirandolo N 8 309 3 2 20/07/1997
N 8 309 3 1 19/10/2001
[3] nacio en Ta calle quito | entre boedo y colombres | barrio de tauras de hombres | de timbas y de garitos | mi recuerdo es muy estricto N 8 309 1 2 02/01/1967
| de proscenio un corralon | modesto fue su blason | y Ta dulce purretita | se lavaba la carita | en el viejo pileton | amante del variet
e | sonaba con ser artista | comenzo como corista | hasta 1legar a vedette | piernas tipo mistinguette | cintura bien contorneada | anatom N 8 309 3 2 29/06/1982
ia envidiada | y un rostro angelical | para que plumas y percal | Tucieran como hermanadas | siempre causo sensacion | en cine radio y tea
tro; | se volco al dos por cuatro | con sentida emocion | triunfo en television | y nadie podra dudar | fue figura consular | en todos los N 8 88 1 1 15/08/1974

escenarios | recogio aplausos a diario | se 1lamaba beba bidart

Grado de estructuracion
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Discursos de odio y violencia en redes sociales

e Analizar patrones en la recepcion y
emision de discursos violentos/de
odio y su relacion con género y
orientacion politica

o APl Twitter
pre-entrenados

e |Laia Domenech (factor~data -EIDAES-UNSAM)

e Juan |Manuel Pérez (CONICET / LIIA-UBA)

e Diego Kozlowski (Ecole de bibliothéconomie et des sciences de
I'information, Université de Montréal)
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Transformers

Qutput
Probabilities

[ Add & Norm |
Feed
Forward
| Add & Norm ﬁ
. Multi-Head
Feed Attention
Forward ) Nx
|
Nx Add & Norm
~>{_Add & Norm ) Masked
Multi-Head Multi-Head
Attention Attention
" J \ — )
Positional ® @ Positional
Encoding Encoding
Input Output
Embedding Embedding
Inputs Outputs
(shifted right)



Discursos de odio y violencia en redes sociales

[]

Tweets
emitidos

Tweets
recibidos

Filtrado
tweets

pysentimiento
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A4

Prepro/
Tokenizacion

4

Clasificacion
DDOO

‘Analisis de métricas
recepcion / emision

nalisis de keyword

mas frecuentes

Lectura cualitativa
de 15 tweets con
mayor score



Proportion of hateful tweets received and emitted by political figures, and weighted average by total number of tweets of each political figure.
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Impactos positivos del uso de ML en Ciencias
Sociales

e Re-abordaje de preguntas clasicas (y planteo de nuevas)

e Reproducibilidad

e Escalabilidad

e Interdisciplina
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Ventajas del ML en Ciencias Sociales

Co-authors per paper

Jens Peter Andersen (2023). “Field-level
differences in paper and author
characteristics across all fields of science
in Web of Science, 2000-2020",
Quantitative Science Studies, 4 (2):
394-422.

DOI:
https://doi.org/10.1162/qss_a_00246
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Co-authors per paper

Co-authors per paper

Natural Sciences

2000 2005 2010 2015 2020
Publication year

—1.01 Mathematics —1.05 Earth/environm.sci.

—1.02 Computer & info.sci. —1.06 Biological sci.

~—1.03 Physics & astronomy—1.07 Other natural sci.
1.04 Chemical sciences

Medical and Health Sciences

=)

o

Co-authors per paper

2000 2005 2010 2015 2020
Publication year

~—3.01 Basic med. res.—3.03 Health sci.
3.02 Clinical med.

Engineering and Technology

o
[}
Q
©
Q
=
[}
Q
4
o
£
>
@
Q
O

2000 2005 2010 2015 2020

Publication year
—2.01 Civil eng. ~—2.07 Environmental eng.

—2.02 Electrical eng.

—2.03 Mechanical eng.—2.09 Industrial biotech.

~—2.04 Chemical eng. —2.10 Nano-tech.

—2.05 Materials eng. —2.11 Other eng. & tech.
2.06 Medical eng.

Agricultural Sciences

Co-authors per paper

2000

2005
Publication year

2010 2015 2020

—4.01 Agric., forest., fish. -~ 4.03 Vet. sci.

~—4.02 Animal & dairy sci.—4.05 Other agric. sci.
—Mean

-- Median

—2.08 Environmental biotech.

Social Sciences

2000 2005 2010 2015 2020
Publication year

—5.01 Psychol. —5.06 Political sci.
—5.02 Econ. & busi.—5.07 Social & econ. geog.

~—5.03 Edu. sci. —5.08 Media & comm.

—5.04 Sociol. —5.09 Other social sci.
5.05 Law

Humanities

2000 2005 2010 2015 2020
Publication year

—6.01 History & archaeol.—6.04 Art
~—6.02 Languages & lit. —6.05 Other Humanities
6.03 Phil., ethics & rel.


https://doi.org/10.1162/qss_a_00246

Loros, llamas y vicunas aleatorias
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On the Dangers of Stochastic Parrots:
Can Language Models Be Too Big? §

Emily M. Bender*
ebender@uw.edu
University of Washington
Seattle, WA, USA

Angelina McMillan-Major
aymm@uw.edu
University of Washington
Seattle, WA, USA

ABSTRACT

The past 3 years of work in NLP have been characterized by the
development and deployment of ever larger language models, es-
pecially for English. BERT, its variants, GPT-2/3, and others, most
recently Switch-C, have pushed the boundaries of the possible both
through architectural innovations and through sheer size. Using
these pretrained models and the methodology of fine-tuning them
for specific tasks, researchers have extended the state of the art
on a wide array of tasks as measured by leaderboards on specific
benchmarks for English. In this paper, we take a step back and ask
How big is too big? What are the possible risks associated with this
technology and what paths are available for mitigating those risks?
We provide recommendations including weighing the environmen-
tal and financial costs first, investing resources into curating and
carefully documenting datasets rather than ingesting everything on
the web, carrying out pre-development exercises evaluating how
the planned approach fits into research and development goals and
supports stakeholder values, and encouraging research directions
beyond ever larger language models.

Timnit Gebru*
timnit@blackinai.org
Black in Al
Palo Alto, CA, USA

Shmargaret Shmitchell
shmargaret.shmitchell@gmail.com
The Aether

alone, we have seen the emergence of BERT and its variants [39,
70, 74, 113, 146], GPT-2 [106], T-NLG [112], GPT-3 [25], and most
recently Switch-C [43], with institutions seemingly competing to
produce ever larger LMs. While investigating properties of LMs and
how they change with size holds scientific interest, and large LMs
have shown improvements on various tasks (§2), we ask whether
enough thought has been put into the potential risks associated
with developing them and strategies to mitigate these risks.

We first consider environmental risks. Echoing a line of recent
work outlining the environmental and financial costs of deep learn-
ing systems [129], we encourage the research community to priori-
tize these impacts. One way this can be done is by reporting costs
and evaluating works based on the amount of resources they con-
sume [57). As we outline in §3, increasing the environmental and
financial costs of these models doubly punishes marginalized com-
munities that are least likely to benefit from the progress achieved
by large LMs and most likely to be harmed by negative environ-
mental of its resource ion. At the scale we
are discussing (outlined in §2). the first consideration should be the

.




écudles son las motivaciones para querer finalizar una carrera universitaria? éme podrias
ayudar cémo armar una pregunta y sus categorias para poder medir esto en un cuestionario

Loros y ciencias sociales

2 La motivacién para finalizar una carrera universitaria puede variar de una persona aotra,y a

menudo esté influenciada por multiples factores. Aquite presento una preguntay

categorias que podrias utilizar para medir las motivaci delos di para querer

finalizar su carrera universitaria en un cuestionario de encuesta:

Pregunta:
"Por favor, indica en qué medida te motivan los siguientes factores para querer finalizar tu
carrera universitaria. Utiliza una escala del 1 al 5, donde 1 significa "No me motiva en

absoluto’ y 5 significa ‘Me motiva mucho'”

e TJareas vinculadas a la ol
recoleccion de datos e s

* 2 - Poco motivador
o Construccion de instrumentos - 3- Algo motivador
* 4 - Motivador
* 5- Muy motivador
2. Oportunidades profesionales f;

* 1- No me motiva en absoluto

s

* 2 - Poco motivador
* 3- Algo motivador
* 4 - Motivador
* 5- Muy motivador
2. Intereses personales y pasién por el campo de estudio:
* 1- No me motiva en absoluto
* 2-Poco motivador
* 3- Algo motivador
* 4 - Motivador
* 5- Muy motivador
4. Presién familiar o social:
* 1- No me motiva en absoluto
* 2-Poco motivador

factor~data * 3-Algo motiador
* 4 - Motivador P———
EIDAES_UNSAM

* 5- Muy motivador

Send a message



Default (GPT-3.5)

Loros y ciencias sociales

Cada una de las palabras luego de "words" esta asociada a percepciones sobre trabajo
infantil. Por favor codificd y agrupa cada una de las palabras en categorias conceptuales
mas generales y devolvé una tabla en la que la primera columna es la categoria y la segunda
es la palabra. Ademas quisiera un codigo en Python para generar un dict indexado por la
categoria que contenga listas de palabras de cada categoria.

words:
‘bronca’,
'desigualdad’,
‘explotacion’,
‘explotacion’,
'forzado’,
'irresponsable’,

e Tareas especificas vinculadas al oo

'parque’,

procesamiento de informacion o

‘esclavitud',

Exploracion de texto / “Subrayado” ::ea;';,

de entrevistas 'injusticial,
‘deshonor’,
'abuso’,
'injusticia’,
‘anormal’,
‘abuso,aprovecharse’,
'menores’,

factor~data
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Loros y ciencias sociales

Tareas especificas vinculadas al

procesamiento de informacion

Exploracién de texto / “Subrayado”

de entrevistas

factor~data
EIDAES_UNSAM

o [

Sentimientos
Negativos

Actividades

Conceptos
Negativos

Conceptos
Positivos

Tipos de
Trabajo

Palabras o
bronca, desigualdad, irresponsable, mal, peor, injusticia, deshonor, abuso, injusto,
anormal, mal pago, abuso, sin valores, vergienza, explotacion, abandono,
prohibido, abuso, inapropiado, ilegal, abuso, explotacion, abuso, explotacion,
abuso, trata de personas, esclavitud, involuntario, obligacion, maltrato, explotacién,
descuido, furia, irresponsabilidad, injusticia, abuso, desconsideracion, violencia,
maltrato, explotacion, bajos recursos, abuso, deshonestidad, ilegal, explotacion,
incoherencia, intolerancia, degradacion, explotacion, inocencia, necesidad,
explotacion, disponibilidad, explotacion, injusta, innecesario, inmoral, insalubre,
repudiable, prohibido, inseguro, inexperiencia, explotacion, desigualdad, horror,
degradacion, imposible, explotacién, aprovechamiento, vulnerabilidad, sobre
explotacion, insalubre, malas condiciones, locura, abuso, falta de consideracion,
explotacion, tristeza, infancia, explotacién, maltrato, falta de oportunidades, mal,
impotencia, negligencia, ilegal, abuso, esclavitud, aprovechamiento, exclusion,
pobreza, abuso, explotacion, agrotextil, explotacion, abuso, explotacion, ayuda,
inconsciencia, trabajo en negro, familia, pedir en la calle, abuso, maltrato,
vulnerabilidad, explotacién, denigracion, ni idea

casa, parque, tareas, jardin, guarderias, pequefios, familia, ganas, estudio,
poblamiento, padres, educacion, juego, diversion, comer, inclusion, ensefianza,
esfuerzo, juego, educacion, aprendizaje, formacion, remuneracion, costumbres,
chico, educacion

esclavitud, abuso, explotacion, abuso, menores, abuso, explotacion, injusticia,
menor, mal, maltrato, explotacion, explotacion, mal, explotacion, mal, explotacion,
derechos del nifio, trabajo familiar, incorrecto, prohibido, explotacion, derechos,
explotacion, ilegal, no esta de acuerdo, mal, ayuda, aprendizaje, necesidad,
capacitarse, orientacion, tecnologia, injusticia, explotacion, desconsideracion,
presion, explotacion, economia regional, explotacion, explotacion, explotacion,
incoherencia, intolerancia, explotacion, necesidad, explotacion, inexperiencia

aprendizaje, cuidado, ayuda, esta bien, colaboracion, respeto, tecnologia, inclusion,
ayuda, ensefianza, responsabilidad, necesidad, usos, aprendizaje, esta bien,
importante, sobre explotacion, paciencia, como un juego, educacion, familia,
educacién

casa, tareas, trabajo familiar, agrotextil, pedir en la calle



Loros y ciencias sociales

e Tareas especificas vinculadas al
procesamiento de informacion

Codificacion de preguntas abiertas

factor~data
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Default (GPT-3.5)

Sos un codificador experto de datos cuantitativos y cualitativos. A continuacion deberas
clasificar diferentes respuestas de una encuesta sobre el uso de ChatGPT.

Cada respuesta estara delimintada con "####".

Clasifica cada respuesta segun alguna de las siguientes categorias:

["Busqueda de datos/bliografica”, "Generacién/correccion de cédigo y programacion”,
"Escritura de articulos, papes, etc”, "Traduccién”, "No lo he usado”, "Preparar clases y
cursos”, "Generacién de ideas/Brainstorming", "Usos recreativos", "Resumir textos", "Mejorar
el estilo de escrtitura”]. Si no sabés clasfificar, solamente poné "Sin datos". No fuerces la
clasificacién.

A su vez, el formato de salida debera ser el dict de pyhton deberia ser el siguiente:
{mail:"", text: ™, classif_1: ™", classif_2: "",...}

Es decir, un mail, el texto y una key para cada uso que encuentres.

A continuacién paso la primera lista:

leti.sarli@gmail.com No lo he usado lo suficiente

#it#

constanzanarduzzi@gmail.com Lo uso como buscador y como asistente de correccion de
normas APA

#it#

aloctavodia@gmail.com asistente para escribir texto y cédigo. re-escritura de texto para
mayor claridad, expresiones regulares, tormenta de ideas,

#ittt#

wsosa@udesa.edu.ar D

#it##

caridelu@gmail.com No lo he usado lo suficiente

#it##

ccolomacontegrand@gmail.com Armado de graficos en LaTeX, pasaje de citas de un
formato a otro, para que me invente titulos para los trabajos

#itt#

gsanca@unsam.edu.ar Para escribir introducciones, para mejorar algo en inglés, para
escribir correos, para buscar variantes en mf escritura, para programar.

#ittt#

martinstortz@gmail.com Como asistente para escribir cédigo

#itt#

pablotisco@gmail.com Me ayuda a consultas sobre programacion en R. También lo uso
para mejorar escritura de e-mails en inglés.

##H#



A continuacion, he clasificado las respuestas de la encuesta sobre el uso de ChatGPT segun

las categorias proporcionadas:

) copycode

e Tareas especificas vinculadas al
procesamiento de informacion

O

Codificacion de preguntas abiertas

‘> Regenerate

factor~data
EIDAES UNSAM




Loros y ciencias sociales

[39] dict 1 = {

"text": "No lo he usado lo suficiente",
"No lo he usado”: "No lo he usado lo suficiente"

1

=
"text": "Lo uso como buscador y como asistente de correccién de normas APA",
"Blisqueda de datos/bibliografica”: "Lo uso como buscador",
"Generacién/correccion de cédigo y programacion”: "Como asistente de correccion de normas APA"

"text": "Asistente para escribir texto y cddigo. Re-escritura de texto para mayor claridad, expresiones regulares, tormenta de ideas",
"Generacidn/correccion de cédigo y programacion”: "Asistente para escribir cédigo”,

"Escritura de articulos, papeles, etc.": "Asistente para escribir texto",

"Generacion de ideas/Brainstorming”: "Tormenta de ideas"

1,

"Texth: "D",
"Sin datos": "D"

Sl {
"text": "No lo he usado lo suficiente",
"No lo he usado": "No lo he usado lo suficiente"

1

"text": "Armado de graficos en LaTeX, pasaje de citas de un formato a otro, para que me invente titulos para los trabajos",
"BGsqueda de datos/bibliografica": "Pasaje de citas de un formato a otro",

"Escritura de articulos, papeles, etc.": "Armado de graficos en LaTeX",

"Generacion de ideas/Brainstorming”: "Para que me invente titulos para los trabajos"

1,

"text": "Para escribir introducciones, para mejorar algo en inglés, para escribir correos, para buscar variantes en mi escritura, para programar.",
"Escritura de articulos, papeles, etc.": "Para escribir introducciones”,

"Mejorar el estilo de escritura”: "Para mejorar algo en inglés, para buscar variantes en mi escritura”,

"Generacién/correccion de cédigo y programacion”: "Para programar"

.
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%

ChatGPT y ciencias sociales

100

25

Cs. Exactas, biolégicas, compu.

Disciplina agregada

Cs. Sociales

Tarea agregada

Busqueda de datos, bibliogréafica, resumen textos
Generacion de ideas/Brainstorming
Generacién/correccion de cédigo y programacion
Mejorar escritura, traduccién

No lo he usado

Preparar clases y cursos

Sin datos

Usos recreativos




Loros y ciencias sociales

Generative Al for Economic Research:
Use Cases and Implications for Economists*

by Anton Korinek!

September 2023. This is a living paper - [check back soon| for updates.

Abstract.

Generative Al in particular large language models (LLMs) such as ChatGPT,
has the potential to revolutionize research. I describe dozens of use cases along six
domains in which LLMs are starting to become useful as both research assistants
and tutors: ideation and feedback, writing, background research, data analysis,
coding, and mathematical derivations. [ provide general instructions and demon-
strate specific examples of how to take advantage of each of these, classifying the
LLM capabilities from experimental to highly useful. T argue that economists
can reap significant productivity gains by taking advantage of generative Al to
automate micro tasks. Moreover, these gains will grow as the performance of Al
systems across all of these domains will continue to improve. I also speculate on
the longer-term implications of Al-powered cognitive automation for cconomic

research. The online resources associated with this paper offer instructions for
how to get started and will provide regular updates on the latest capabilities of
generative Al that are useful for economists.

JEL Codes: Al0, B41, 123, 03

“Accepted, Jowrnal of Economic Literature. The online resources associated with this paper provide
instructions for how to get started with nsing Generative Al in economic research. They will alsa
provide regular updates on the latest capabilities of Generative Al that are useful for economists.
They will soon be available on the journal website https://www. aeaveb. org/journals/JEL and at
https://www.aeaweb.org/resources/l An earlier version of this paper was circulated under the
title “Langnage Models and Cognitive Automation for Economic Research.”

tAnton Korinek is a Professor at the University of Virginia, David M. Rubenstein Fellow at the
Brookings Institution, the Economics of AT Lead at the Centre for the Gavernance of AT (GovAl), a
Research Affiliate of the NBER and CEPR, and a Senior Advisor of the Partnership on AL Financial
support from Brookings and from Longview Phil y is gratefully ack dged. 1 thank Julian
Hazell, Sid Srinivasan, and participants at a numher of seminars and webinars for helpful conversations
on the topic, Moreover, I thank Max Schnidman, Don Sub, Natasha Swindle, and Davis Taliaferro for

excellent research assistance, and G /4 and Clande/Clande 2 for inspiration and editorial assis-
tance. Moreover, I thank the editor, David Romer, and four anonymous referees for their thought ful
comments
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B rming

[deation and Feedback Feedback
Providing counterarguments

Synthesizing text
Editing text
Writing Evaluating text
Generating catchy titles & headlines
Generating tweets to promote a paper

Swmmarizing Text

Literature Research

Background Research  Formatting Reterences

Translating Text

Explaining Concepts

Writing code
Explaining code

LOallyg

Translating code

Debugging code

Creating figures

Extracting data from text

Reformatting data

> Classifying and scoring text
Extracting sentiment
Simulating human subjects

Setting up models
Math Deriving equations
Explaining models

aescsee 202200

O

o

The third column reports my subjective rating of LLM capabilities as of September 2023:

1 experimental; results are inconsistent and require significant human oversight

€©: usefl; requires oversight but will likely save yon time
@: highly useful; incorporating this into vour workflow will save vou time

Table 2: Summary of LLM capabilities and rating of usefulness




¢ Cuanto queda de la
reproducibilidad en los LLMs?

o Opacos

o Muchos son cerrados y
propietarios

o Otros no...

o Usos: no son utiles para
cualquier cosa
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grosati@rslx: /media/grosati/Data/llama.cpp



https://docs.google.com/file/d/1LcK_I4Dt4iQuOrCDZzUjET4eHRoqJiAc/preview

Algunas cuestiones a repensar...

e Formacion en métodos y programacion

e Falta de textos modernos y escritos por cientificos sociales traducidos al
castellano

e Formacion de “traductores”

e |Infraestructura y financiamiento
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factor~data.
Ciencias Sociales
Computacionales
en la Escuela
IDAES.

Es un espacio de investigacion y formacion nacido en
2020, que busca fomentar el uso de herramientas
computacionales aplicadas a la resolucion de
preguntas de estudio tradicionales.

Email: factor.data.idaes@gmail.com

TEaIE)TI;;’StNaSAM https://factor-data.netlify.app/



Lineas de trabajo

- Track de materias optativas
para carreras de grado en

e Formacion y pedagogia Ciencias Sociales

- Diplomatura en Ciencias
Sociales Computacionales
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"Paradojicamente, los [cientificos L
sociales] latinoamericanos estan oo
mas familiarizados con las criticas !
dirigidas a la moderna metodologia -
de investigacion que con la —

metodologia misma."... —
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¢ Preguntas?

@Crst_C | @FactorData

https://factor-data.netlify.app/

https://medium.com/factor-data

https://gefero.github.io/

kgre) = [ €

german.rosati@gmail.com
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https://medium.com/factor-data
https://gefero.github.io/

